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BUrgermeisterin
oder Fuf3ballstare™®

Vom ,Automated Tagging’
von Pressefotos bis zur Verkniipfung
von Gesichtern und Namen in
redaktionellen Systemen.
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Worum geht es?
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Pressebild
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Object Detect

Group of People
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Sport > Soccer Match
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Object Detect

Sport > Soccer Match > Union vs. Malmo
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Object Detection & Tagging

Union vs. Malmo
13.10.2022

Alte Forsterei

1: 0 (Hinspiel 0 :1)
13 Grad, windig
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Sport > Soccer Match > Union vs. Malmo
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Image Meta Data plus zusatzliche Quellen
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Object Detection & Face Recognition

Rani Khedira

Deutschland

Tunesien
FuRballer
Union Berlin

Union vs. Malmo
13.10.2022

Alte Forsterei

1: 0 (Hinspiel 0 :1)
13 Grad, windig

OFFENKUNDIGGUT

Sport > Soccer Match > Union vs. Malmo
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Image Meta Data plus zusatzliche Quellen
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ML Projekte

Von der Kunst, gemeinsam gute
Al/ML-Ideen zu entwickeln.

JOPEN
KNOW
LEDGE




Al Ideation

Wounsch:
C . . , da viele
Revolutiondre Produkte/Services anbieten. ]‘ Unbekannte.
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Al Ideation

Wounsch: o el
) oo . . arvT, aa viele
Revolutiondre Produkte/Services anbieten. ]‘ Unbekannte.

Realitét:

Kundenzufriedenheit erhéhen. g\’eni er hart,
a aur berelts

Bestehende Business Prozesse optimieren. Bekannten

. aufgesetzt
Entscheidungen besser/schneller féllen. werden kann.
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Al Ideation

|dee:
Al Ansatz vom Geschaftsnutzen ableiten.

Herausforderung:
Geschaftsnutzen liegt hdufig im Verborgenen.
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Al Ideation

Moderiertes Brainstorming als Starting-Point

Was ist die fachliche Doméne?

Was sind die aktuellen Pain-Points?

Was ist zu komplex, um es in Software zu gief3en?
Wo haben wir eine schlechte Customer Experience?

Woas sind die Daten, auf die wir bauen kénnen?
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Al Ideation

Moderiertes Brainstorming als Starting-Point

,Wir haben extrem viele Texte und Bilder.”

,Jeder vergibt seine eigenen Schlagwérter.”

,Suche in Text / Image DB liefert kaum gute Treffer.”
,Druckbare Bildbereiche werden falsch markiert”
,Lokalprominenz ist nur unzureichend reprdasentiert.”

,Oftmals reicht die Zeit fiir eine DB Recherche nicht.”
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Al Ideation

Moderiertes Brainstorming als Starting-Point

,Es wdre eine groBe Zeitersparnis, wenn Objekte und
Personen beim Importieren von Bildern automatisch
erkannt, markiert und getagged werden kénnten.”

,Es wdre ein groBer Qualitatsgewinn, wenn Bilder
und Texte nach einem einheitlichen, hierarchischem

Muster verschlagwortet werden wirden.”
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Al Ideation Template

Kandidaten:

* ungeldste Probleme

o Geschdaftsmetriken

Top-Down:

« Anwendungsbereiche

* Bottom-Up

- verfigbare Daten

* hinzufigbare Daten

OFFENKUNDIGGUT
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Al Ideation Template

Kandidaten:
* ungeléste Probleme K1 K2

 Geschdéftsmetriken ; ;

Top-Down:

« Anwendungsbereiche

A1/1 A1/2 A2/1

r r r

* Bottom-Up
- verfigbare Daten VD1 VD1 HZ1

* hinzufigbare Daten 4 4 4
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Al Ideation

Risiko/Nutzen gegeneinander abwégen

Ist die Idee Uberhaupt umsetzbar?

Wie grof} ist grob der Aufwand?

Was ist der erhoffie Nutzen?

Wie gut sind Aufwand / Nutzen abschatzbar?
Was sind meine Al KPIs?
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Al Ideation Template

Business-Nutzen

KUNDIGGUT

Umsetzbarkeit

K1

A1/1

A2/1

VD1

HZ1

K2

A1/2

VD1
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Al Ideation Template K1 KO

A1/1  A1/2
3
N A2/
>
<
4 VD1 VD1
< AVOID IT
a
HZ1

Umsetzbarkeit OPEN
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Al Ideation Template

K2

Business-Nutzen

K1

A2/1

Umsetzbarkeit
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Textoptimierung
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Theoretical mechanics
makes a breakthrough!
This is unbelievable.
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Al lIdeation

Nt A
s G
.%‘L; %

Pine Trees

Fas

Objekt-/Personenerkennung Verschlagwortung
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Al lIdeation

\; S

Objekt-/Personenerkennung Verschlagwortung

Objekte und Personen sollen automatisch erkannt und auf Basis einer Relational Keyword DB
verschlagwortet werden: Person > Fuf3baller > Union Berlin
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Al lIdeation

e Stream

PASS S

Objekt-/Personenerkennung Verschlagwortung

Objekte und Personen sollen automatisch erkannt und auf Basis einer Relational Keyword DB
verschlagwortet werden: Person > Fuf3baller > Union Berlin | Berlin | Sport | UEFA | Oktober
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Al lIdeation

;‘,\,. : k

Objekt-/Personenerkennung Verschlagwortung

Objekte und Personen sollen automatisch erkannt und auf Basis einer Relational Keyword DB
verschlagwortet werden: Person > Fuf3baller > Union Berlin | Berlin | Sport | UEFA | Oktober

Bekannte Objekte oder Personen sollen via Named Entities zugeordnet und so mit anderen

Bildern und Texten in Relation gebracht werden: Rani Khedira > siehe auch folgende Artikel/Bilder
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ML4APROD

Von der Idee zum fertigen,
nachhaltigen™ Produkt.
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ML4PROD

Von der Idee zum nachhaltigen Produkt:
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Objekt-/Personenerkennung
e

i

Pine Trees

Sneaker B =
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Objekterkennung

Ausgangsbasis/Motivation:

Manvuelles Bestimmen des
minimalen Bildbereiches ist
aufwendig und fehleranfdllig.
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Objekterkennung

Objekt markieren

@ Via Object Detection wichtigstes
Obijekt als editierbaren Vorschlag fir

Bildausschnitt anbieten.

Ausgangsbasis/Motivation:

Manvuelles Bestimmen des
minimalen Bildbereiches ist
aufwendig und fehleranfdllig.
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Objekterkennung

Meta-Daten

Objekt markieren

@ Via Object Detection wichtigstes
Obijekt als editierbaren Vorschlag fir

Bildausschnitt anbieten.

Via Object Detection automatische und
einheitliche Kategorisierung des Bildes auf
mehreren Ebenen vornehmen.

@ Bildinhalte kategorisieren™

Ausgangsbasis/Motivation:

Manvuelles Bestimmen des
minimalen Bildbereiches ist
aufwendig und fehleranfdllig.

*Basis fir Image Search DB
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Objekterkennung

Meta-Daten
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Ausgangsbasis/Motivation:

Manvuelles Bestimmen des
minimalen Bildbereiches ist
aufwendig und fehleranfdllig.

OFFENKUNDIGGUT

®

Objekt markieren

Via Object Detection wichtigstes
Obijekt als editierbaren Vorschlag fir
Bildausschnitt anbieten.

Bildinhalte kategorisieren™

Via Object Detection automatische und
einheitliche Kategorisierung des Bildes auf
mehreren Ebenen vornehmen.

Relational Tagging™*

Verknipfung von Object Detection
und Relational Keyword DB erlaubt

hierarchische Kategorisierung.

*Basis fir Image Search DB
**Basis fir Image-2-Text Referenzen vice versa YNOW
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ML4PROD

Von der Idee zum nachhaltigen Produkt:
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ML4PROD

Von der Idee zum nachhaltigen Produkt:

Image Object
Classification Detection

_{ @H 222 © 222 },

Was ist Wo ist es
ZU sehen? ZU sehen?
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Aber was ist mit Menschen? Sind wir auch nur Objekte?

Mensch

Outdoor
Fulball
Herbst

Berlin
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Aber was ist mit Menschen? Sind wir auch nur Objekte?

Mensch

Outdoor
Ful3ball
Herbst

Berlin

Mann

konzentriert
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Aber was ist mit Menschen? Sind wir auch nur Objekte?

Mensch

Outdoor
Ful3ball
Herbst

Berlin

Mann

konzentriert
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Personenerkennung

Ausgangsbasis/Motivation:

Manvuelles Bestimmen des
minimalen Bildbereiches ist
aufwendig und fehleranfdllig.
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Personenerkennung

Ausgangsbasis/Motivation:

Manvuelles Bestimmen des
minimalen Bildbereiches ist

aufwendig und fehleranfdllig.

OFFENKUNDIGGUT

Gesicht markieren

Via Face Detection Gesicht(er) als
editierbaren Vorschlag fir Bildaus-
schnitt anbieten.
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Personenerkennung

Gesicht markieren

@ Via Face Detection Gesicht(er) als

editierbaren Vorschlag fir Bildaus-
schnitt anbieten.

@ Person-Kontext herstellen™

Via Face Embeddings Besonderheiten
eines Gesichts erkennen und so das Bild
einer bestimmten Person zuordnen.

Ausgangsbasis/Motivation:

Manvuelles Bestimmen des
minimalen Bildbereiches ist
aufwendig und fehleranfdllig.

Cfe s . OPEN
OFFENKUNDIGGUT *Basis fir Link Recommendations KNOW

LEDGE



Personenerkennung

Gesicht markieren

@ Via Face Detection Gesicht(er) als
editierbaren Vorschlag fir Bildaus-
schnitt anbieten.

Via Face Embeddings Besonderheiten
eines Gesichts erkennen und so das Bild
einer bestimmten Person zuordnen.

@ Person-Kontext herstellen™

Ausgangsbasis/Motivation:

. Person-Text-Kontext herstellen®
Manvuelles Bestimmen des @

Via Named Entities aus zugehérigem

minimalen Bildbereiches ist Text oder vorhandenen Bildmaterial eine
qufwendig und fehlerqnfallig. Verkniipfung mit einem existierenden

Personenprofil anbieten.

Cfe s . OPEN
OFFENKUNDIGGUT *Basis fir Link Recommendations KNOW

LEDGE



ML4PROD

Von der Idee zum nachhaltigen Produkt:

Image Object Face Face Named

Classification ~ Detection Detection Recognition Entities
Was ist Wo ist es Gesicht(er) Konkretes Kenne ich
zu sehen? zu sehen?  auf dem Bild? Gesicht? die Person?
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ML4PROD

Von der Idee zum nachhaltigen Produkt:

Image Object Face Face Named

Classification ~ Detection Detection Recognition Entities
Was ist Wo ist es Gesicht(er) Konkretes Kenne ich
zu sehen? zu sehen?  auf dem Bild? Gesicht? die Person?

Sind wir jetzt fertig? Noch nicht ganz ...
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Verschlagwortung
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Verschlagwortung

Ausgangsbasis/Motivation:

Texte und Bilder kénnen aktuell
nur schwer in Relation gesetzt
und gezielt Gber Schlagwdrter
gesucht / gefunden werden.
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Verschlagwortung

Ausgangsbasis/Motivation:

Texte und Bilder kénnen aktuell
nur schwer in Relation gesetzt
und gezielt Gber Schlagwdrter
gesucht / gefunden werden.

OFFENKUNDIGGUT

Schlagwérter extrahieren
Via Keyword Extraction werden die

semantisch wichtigsten Wérter aus einem
Text extrahiert.
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Verschlagwortung

Schlagwérter extrahieren
@ Via Keyword Extraction werden die

semantisch wichtigsten Wérter aus einem
Text extrahiert.

Via Keyword Assignment werden
dem Text basierend auf seiner Semantik
vorgegebene Schlagwérter zugeordnet.

@ Schlagwérter zuordnen™

Ausgangsbasis/Motivation:

Texte und Bilder kénnen aktuell
nur schwer in Relation gesetzt
und gezielt Gber Schlagwdrter

geSUCht / gefunden Werden- *Basis fir Text-2-Text Referenzen (z.B. dpa Liste)
OPEN

OFFENKUNDIGGUT KNOW
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Verschlagwortung

Ausgangsbasis/Motivation:

Texte und Bilder kénnen aktuell
nur schwer in Relation gesetzt
und gezielt Gber Schlagwdrter

Schlagwérter extrahieren
Via Keyword Extraction werden die

semantisch wichtigsten Wérter aus einem
Text extrahiert.

Schlagwérter zuordnen™

Via Keyword Assignment werden
dem Text basierend auf seiner Semantik
vorgegebene Schlagwérter zugeordnet.

Relational Tagging™

Verkniipfung von Keyword Assignment
und Relational Keyword DB erlaubt
hierarchische Kategorisierung.

geSUCht / gefunden Werden- *Basis fir Text-2-Text Referenzen (z.B. dpa Liste)

* % . .o D M \)PEN
OFFENKUNDIGGUT Basis fir Image-2-Text Referenzen vice versa KNOW
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Verschlagwortung: Hinter den Kulissen ...

I”I ”Il

zu verschlagwortendes
Dokument
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Verschlagwortung: Hinter den Kulissen ...

]

G G Keyword Extraction
I via NLP Methoden s
[ und/oder Modellen =
I — s

I | RAKE, KeyBert, Yake, ... -
D G al
B Named Entity Recognition

Word Frequency r
O Word Similarity
Collocation Extraction
R r TE-IDF ...
zu verschlagwortendes ,extracted” Liste
Dokument von Schlagwértern
OPEN
OFFENKUNDIGGUT
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Verschlagwortung: Hinter den Kulissen ...

|”I ”Il

zu verschlagwortendes
Dokument

OFFENKUNDIGGUT

-

Keyword Assignment

Keyword Extraction
via NLP Methoden
und/oder Modellen

ﬁ

RAKE, KeyBert, Yake, .

Named Entity Recognition
Word Frequency
Word Similarity

Collocation Extraction
TF-IDF ...

,extracted” Liste
von Schlagwértern

via Transformer

Modellen
ﬁ
Pegasus, T5, BERT...

Relational Keyword DB
(z.B. WordNet, GermanNet)

»assigned” Liste
von Schlagwértern
OPEN

KNOW
LEDGE



Verschlagwortung: Hinter den Kulissen ...

alle Artikel mit
exaktem Suchbegriff

, ~

Suchbegriff §@,

I”I ”Il

verschlagwortetes alle Artikel und Bilder mit
Dokument Suchbegriff innerhalb

genormter Hierarchie SPEN
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LEDGE



Verschlagwortung: Hinter den Kulissen ...

, <

I”I ”Il

ﬁ
Recommendation alle Artikel mit
Engine matchenden
Schlagwértern innerhalb
r genormter Hierarchie
verschlagwortetes
Dokument
OPEN

OFFENKUNDIGGUT KNOW
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ML4PROD

Von der Idee zum nachhaltigen Produkt:

Image Object Face Face Named

Classification ~ Detection Detection Recognition Entities
Was ist Wo ist es Gesicht(er) Konkretes Kenne ich
zu sehen? zu sehen?  auf dem Bild? Gesicht? die Person?
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ML4PROD

Von der Idee zum nachhaltigen Produkt:

Image Object Face Face Named
Classification ~ Detection Detection Recognition Entities
Was ist Wo ist es Gesicht(er) Konkretes Kenne ich
zu sehen? zu sehen?  auf dem Bild? Gesicht? die Person?
Keyword Keyword Relational Image Profile
Extraction Assignment Tagging Clustering Mapping

JPEN
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Personliches
Fazit!




FFFFFFFFFFFFFF

Fazit

ML kann grofie Vorteile bringen.

Es ist nicht trivial zu erkennen ob und wie ML passt.
Es gibt viel Hype und noch mehr FOMO*

Es gibt Verfahren um ...
- vielversprechende Use-Case Kandidaten zu finden
- diese Kandidaten auf Erfolgsaussichten zu priifen

*fear of missing out ‘K’ﬁg%

LEDGE



Fazit

ML kann grofie Vorteile bringen.

Der Geschaftsnutzen sollte stets im Fokus stehen.
Eine Whitelist fir erprobte Anwendungen kann helfen.

Erfolg ist messbar aka Al KPlIs.

JPEN
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Tipp Of The Day:

Look for the
boring stuff!
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Zeit fur
Fragen?
Immer!




HWISSENTEILEN

by open knowledge GmbH

Vielen
Dank!

Lars Rowekamp, CIO New Technologies

@ openKnowledge | @mobileLarson
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